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ABSTRAK

Pesatnya perkembangan dalam dunia informasi digital menyebabkan
peningkatan volume informasi yang berbentuk teks seperti dokumen berita.
Di sosial media dokumen berita sangat banyak di unggah dalam rentan waktu
yang begitu cepat dan salah satunya adalah Twitter. Twitter adalah layanan
sosial media yang sudah sangat banyak melayani pengguna sehingga
menjadikannya sebagai salah satu sosial media yang memiliki data yang
sangat besar. Dari data yang sangat besar tersebut dapat dimanfaatkan
sebagai sumber dokumen berita untuk web berita online. Akan tetapi dengan
banyaknya topik yang di ektraksi pada data Twitter membuat data yang
masuk memiliki beragam topik yang menyebabkan kesulitan dalam
mengidentifikasi topik dari kumpulan data yang diambil dan akan
membutuhkan waktu yang banyak jika harus dilakukan secara manual oleh
manusia. Sedangkan, data tersebut berpotensi dibutuhkan untuk
memberikan informasi secepat mungkin.

Dengan dilakukannya penelitian ini, bertujuan untuk
mengklasifikasikan topik pada data yang diambil dari Twitter secara otomatis
sehingga dapat membuat klasifikasi pada dokumen berita yang diambil,
dapat lebih efektiv dan efesien dan tidak membutuhkan waktu sebanyak
dilakukan manual oleh manusia. Penelitian dilakukan dengan metode Latent
Dirichlet Allocation (LDA). Dokumen berita yang akan di klasifikasi adalah
dokumen berita bahasa Indonesia dan akan di klasifikasikan kedalam topik
yang akan ditentukan. Eksperimen pemodelan topik dengan metode LDA
menyimpulkan bahwa jumlah topik yang didbentuk dari 9094 data tweet
adalah 10 topik. Hasil eksperimen ini Latent Dirichlet Allocaion dapat
digunakan untuk text mining, tetapi data tweet yang dihasilkan belum layak
untuk dijadikan informasi dalam pengambilan topik berita. Karena hasil dari
metode ini masih membutuhkan peninjauan kembali oleh manusia untuk
mengetahui fakta dari topic yang dihasilkan.

Kata Kunci : Klasifikasi Dokumen Berita, Latent Dirichlet Allocation (LDA)
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ABSTRACT

The rapid development in the world of digital information has led to an
increase in the volume of information in the form of text such as news
documents. On social media, news documents are very much uploaded in a
very vulnerable time and one of them is Twitter. Twitter is a social media
service that has served very many users, making it one of the social media
that has huge data. From this very large data, it can be used as a source of
news documents for online news websites. However, with the many topics
extracted from the Twitter data, the incoming data has a variety of topics
which causes difficulty in identifying topics from the data collection taken
and will require a lot of time if it has to be done manually by humans.
Meanwhile, the data is potentially needed to provide information as quickly
as possible.

By doing this research, it aims to classify topics on data taken from
Twitter automatically so that it can classify the news documents that are
taken, can be more effective and efficient and do not require as much time as
done manually by humans. The research was conducted using the Latent
Dirichlet Allocation (LDA) method. News documents to be classified are
Indonesian news documents and will be classified into topics to be
determined. The topic modeling experiment with the LDA method concluded
that the number of topics that were formed from 9094 tweet data was 10
topics. The results of this experiment, Latent Dirichlet Allocaion, can be used
for text mining, but the resulting tweet data is not suitable for information in
taking news topics. Because the results of this method still require human
review to find out the facts of the resulting topic.

Keywords: News Document Classification, Latent Dirichlet Allocation (LDA)
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