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ABSTRAK

Hasil dari penelitian ini berupa aplikasi android yang dapat mengenali
aksara Komering menggunakan 3 cara yaitu Kamera, Gallery maupun
menulisnya secara langsung didalam aplikasi. Aplikasi dikembangkan
menggunakan metode Deep learning dengan algoritma Convolutional Neural
Network yang mampu mengenali aksara Komering dengan cukup baik,
terlebih jika pengklasifikasian aksara dilakukan dengan menulisnya secara
langsung melalui menu signature yang terdapat didalam aplikasi.

Model CNN yang digunakan untuk mengklasifikasikan aksara
Komering dibuat dengan dataset sebanyak 1540 gambar, terbagi atas 29
aksara yang kemudian dilakukan proses augmentetation. algoritma CNN
mampu mendapati rata-rata akurasi baik training maupun validaton diatas
95%, sedangkan Akurasi testing sebanyak 80%. Untuk tingkat akurasi testing
yang masih dibawah 90% dikarenakan jumlah data yang sedikit, sementara DL
membutuhkan data yang relatif banyak untuk mendapatkan akurasi yang baik.

Dari hasil pengujian aplikasi yang dilakukan sebanyak 5 kali disetiap
aksara Komering dengan menggunakan Kamera didapati rata-rata aksara
dapat diklasifikasikan dengan benar sebanyak 84,14%, sedangkan rata-rata
aksara dapat diklasifikasikan dengan menggunakan gallery dan menulisnya

secara langsung ialah 87,58% dan 93,79%.

Kata kunci : Asara Komering, Deep Learning, Convolution neural network,

data Augmentation, Android.
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ABSTRACT

The results of this study are in the form of an android application that can
recognize Komering characters using 3 ways there are Camera, Gallery and
writing directly in the application. The application is developed using the deep
learning method with the Convolutional Neural Network algorithm which is able
to recognize Komering characters quite well, especially if the classification of
characters is done by writing them directly through the signature menu
contained in the application.

The CNN model used to classify Komering characters was made with a
dataset of 1540 images, divided into 29 characters, which were then carried out
by the augmentetation process. The CNN algorithm is able to find an average
accuracy of both training and validation above 95%, while the accuracy of testing
is 80%. The level of testing accuracy is still below 90% due to the small amount of
data, while DL requires relatively large amounts of data to get good accuracy.

From the results of application testing which was carried out 5 times in
each Komering script using the camera, it was found that the average character
can be classified correctly as much as 84.14%, while the average script can be

classified using the gallery and writing directly is 87.58% and 93.79%.

Keyword : Aksara Komering, Deep Learning, Convolution neural network,

data Augmentation, Android.
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