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ABSTRACT

SMA N 1 Air Kumbang is a school that has computerized data storage, one
of which is student majors data. The majors for SMA N 1 Air Kumbang students
are carried out at the beginning of the school year in accordance with the 2013
curriculum which has 2 majors, namely Natural Sciences and Social Sciences,
which aims to channel the abilities and interests of these students. In
determining student majors, so far the process of classifying majors has not been
implemented and the accuracy is also unknown. This study aims to classify
student majors and apply data mining methods using the C4.5 decision tree
algorithm and also the Rapidminner application. This classification uses 6
attributes as control attributes which are the average grades of junior high
school report cards which include subjects B. Indonesian, B. English,
Mathematics and Science, as well as recommendations for junior high school
counseling teachers. Based on tests carried out on students in the 2022/2023
school year with a data sample of + 400 data with the attributes of the
recommendations of Middle School Guidance and Guidance teachers that
influence student major decisions. The results obtained were an accuracy of
84.27% and a classification error of 15.73%. From the results of the accuracy of
84.27% is in the range of 0.80-0.90 and these results are included in the Good
Classification category. Thus it can be concluded that determining majors using
data mining decision tree algorithm C4.5 can speed up and accurately make
major decisions for SMA N 1 Air Kumbang students.

Keyword : Datamining, Classification, Decision Tree, Algorithm C4.5
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ABSTRAK

SMA N 1 Air Kumbang merupakan sekolah yang penyimpanan datanya
telah terkomputerisasi, salah satunya data penjurusan siswa. Penjurusan siswa
SMA N 1 Air Kumbang dilakukan pada awal tahun pelajaran sesuai dengan
kurikulum 2013 yang memiliki 2 jurusan yaitu IPA dan IPS, yang bertujuan
untuk menyalurkan kemampuan dan minat bakat siswa tersebut. Dalam
menentukan penjurusan siswa selama ini belum diterapkanya proses klasifikasi
jurusan dengan akurasi nya juga belum diketahui. Penelitian ini bertujuan untuk
mengklasifikasi penjurusan siswa dan menerapkan metode data mining
menggunakan algoritma decision tree C4.5 dan juga aplikasi Rapidminner. Hasil
dari penelitian ini yaitu nilai accuracy, dan classification error dari setiap kelas
dilihat dari tingkat kemampuan pemrosesan sistem dalam mencari tingkat
keputusan dalam menentukan jurusan bagi siswa SMA Negeri 1 Air Kumbang,
dengan nilai accuracy yang didapatkan dari prediksi untuk mengukur tingkat
akurasi adalah sebesar 84.27% dan classification error sebesar 15.73%. Dari
hasil akurasi sebesar 84.27% berada pada nilai rentang 0,80-0,90 dan hasil ini
masuk kategori Good Classification, maka peneliti menyimpulkan bahwa hasil
prediksi jurusan siswa menggunakan RapidMiner dengan metode Algoritma €45
dapat dikatakan baik. Demikian dapat disimpulkan bahwa menentukan
penjurusan dengan menggunakan data mining algoritma decision tree C4.5 dapat
mempercepat dan akurat dalam pengambilan keputusan penjurusan siswa SMA
N 1 Air Kumbang.

Kata kunci : Data Mining, Klasifikasi, Decision Tree, Algoritma C4.5
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