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Clustering Data Penyakit Pasien Pada Puskesmas Mulyaguna
Menggunakan Algoritma K-Means
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Abstrale Perelitian mi bérhjuan untuk clustering data pasten di Puskesmas Mulyagma menggunakan
alzoritms K-Tvleans serts mervizualizasikan hasil klaster sang dipewleh, Proses clustering ini ditevaphkan
dengan metggmeakan meiods K nigwledge Discovery in Datshase (KDY, yang rencakup dsts selecton, pre-
processing cleanme, tranformation, daty mining, misrpretaion, dan krowladze: Hasil dari perelitian ing
mienzhas ilare nam klaster vang herbeda, dengan tingkat frekuersi wang dkategonkansehagsi tertmggl, ingzi
cukup tinggy merengah, zercab sdan: terendale. Jugs diiskukan visuabisast Klaster yang berbrjuan untuk
metrberikan pere harmnyang lebihbaik mengena distrbns dats pasien s hingza dapat e rmpermucdah dalar
e romstran strates 1 pergnitihan, wne lehib tpet & Puskedtias Mulsszima,

Kata Kunci Clustsring, K-Means, Krowledse DEcovery i Datahase (KDD), Puskesras Mubmgurs,
Visualisagi

Bbstract— Thiz stadyaims toocluster pattent data at'I'-.-'Lﬂmguna' ‘Healfh Center using the K-Ieans alzorithm
and vigualize the cluster meulis dotamed This clustermg process i8 moplemented using the Knowledge
DECD‘R-'EI‘:;F in Datahaze (KDD) method, which includes dats selection pre-pmesssing claning, tranef rriation,
dats moung, mterpretation, and kmowledze. The results of this:study podmed st differant oinsters; with
tre euency kel categorized as the ghest hioh equite horbe medi, low, and lovest. Chluster wasus s tion
was also camed out whch ains o provids abetter mderstapding of the distibution of patisnt data, so that it
van farilitate the preperationof move approprists counseling strateries at Mulmeura Health Cener,

Keywords:  Clmster, I-Means, Kmwledze Discovery m Database (D00, Mulmgms Health Center,
Visalization

1. PENDAHULUAN

Peraturan Merters Kesehatar no 43 tabun 2019 berdasark o pasal ]l memgedaskan balwra
“Pugkesmas adalabh fasilitas. pelayanan kesehatan wang memypelensgarakan upaya hesehatan
magyarakat dan upeya kesehatan persecr angan fingkat pertama, dengan lebih mengutamakan upatya
promotif dan preventif di wilagrah kerjansya” [1]

WHarmn berdasarkanwawancars dengan salah satipetugas di Puskesmas Mulvaguna, ditemulan
bahwa upays promotif dan prevertif yang dilakukan selama ind terasa belum efektif Informast yang
digunalan dalam peswruluban harrra betupa dats umum yang sederhana dan dalam jumlah besar,
sehifigga tidak memberikan dampak yang maksmal Ketidakefektifarn ird berpolenifi mengvang
kualitas layanan kesehatar vtz diberikan kepada mamyraralat, disshablanperpraiohen ranghe lam
berityr tepat sasatat bdak mampo memberiban informast yang dibotubloan oleh masvaralkat
Akibatnya, sumber: dayas yang dimilikn oleh Puskesmas tidak termanfaathan secara optumal, dan
tpaya pencegatiat pernrakit mergadi kurang efektif

Unbak mengeptimalkan penynalubat agar lebah tepat sasaran, puskesmas perlu mendapathkan
wformas yatg relevan melalyd analisis data petprakit pasien yang berobat d Puskeamas
sehelutinya. Sebagal contoly ketika Puskesmas Dhalyaguna merencanakan program pemyndluhan
tenitang pence gahan penyakit, mereka bisa melakuk an aralisis data dengan memehami pola pengrakit
berdasarkan atribil disgnosa usis dan jenis kelamin Dengan demikian puskesmas dapat
merancang penyalubee ying lehih terarah dan efeletif

Pendekatan sistematiz dalam’ menganalisis data diparlukanuntulk menslusiei informad fang
tersiral pada data penyakit pasien Pendekatan ini menfadi landasan bagi pErumusarn strategl ang
lebih efektf. Metode yang dindlai relevan untulo ke ghataritd adalah Diata Witing,
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Dats Mliing adalah proses ekstraksi stau permmbanzan data pads suatu informasi yang
biesar danbelum diketabn sebelumnya, namun dapal dimengerti serta berguna dalam menghasilkan
suatis keputusan bistis [2]. Dalab satu teksile dalam' data mining fang bisa digonakan dalam
penelitian i dslabh clustering sébagal metode urtil mengelompoklan data berdasarkan kesamaan
fola atavatfibuat tarte sy, srastipu ontulk meenberiban pemahaman terhaday fenomena perebiaran
petitralit,

Clustering bertupban wbuk pengelompokican data pang miemiliki Karakteristik samia ke dalam
satir kelompok-atautempat vang sama dan memigahban dats vanomemiliki perbedasn karakiteristib.
Data-akan dikelompokkan dalam satu kelompok atan cluster mempursra Hngkat kemarpan yang
maksimm daremuarogm 2] Adapun pada tebndk clostenng dibutubkan suaty langkabelangkah
sigtematis atau yang sering disebig algorstima dengan hyvan metmecabkan permasalahan dan
memastilan setnua proses pengklugteran beryalan dengan semestinya.

Algortma K-Means adalah metode klasterizas non hiersrkis berbasis jarak yang membag
data ke dalam kelompok (eluster) dan l:ueru:upera51 pada atribul nmnerj.k Alenritma K-Ieans
termami dalam klasterisas gartisi yang membagl data ke dalam area yang terpissh ngcrritma k-
llzans sarigst populer karena kemudsharmys danleetiampuarmya uniik menigklaster data besar serta
outlisr-denzatrsangat deprat [3]

Dietigan definisi-defising tersebul dapet disimpulkan babwea dats miining miampu menjaw db
pertnasalabian yarg adapada pr tses stiate ol perrypuluban paske snias agar lebih tepat sasaran Dengan
mengidentifikast dita pas en vengmemiliki jumlah data panghesar: data mintng me ntherikan solus
detigan mergelompoklkan data-datatersebot dan mefichasdlean. mformas yang relevan uritk
dizunakan dalam merancang strate zepenyaluhan,

Ilisalmra, jika data menumulckan halee 3 pengakit ispa saring dialami oleh usia anak-anak
dan lansia dengan jenis kelamin domininan yaitu laki- laki, mereka dapat fokus pada-penyluhan
tethait prrgrakil ispa dan menargsthan peserta pemniuhan yang berada pada usia danjenis kelamin
pasien pasientersehut

Pada penelitian sebelumeors vang begudul *F engelmn pokkan Penyakit Berdasarkan
Lingkmgan Dangan Algoritma K-Mearis Pada Puskesmas Sunga Tarsh 27 [4] penelitian t@rm.-,hm
berhasil membentid cluster sesuai dengan tujuaresra, Wamisn, hasl cluster vans ditampilkan tidak
disajikan dalam beribak yarg muodab dibacs dan dipahami oleh periziuna dehinera menibubhiikan
lebitrbatiak wraktuuntul memabam 1 pola datd tersebat

Untul it agar dapat memudabloan membaca dan memahamy miorman hast clustermg dan
juga menyadi gap research pada penelitian 1o, maka dgunatest sebuab telenk wisualina data
Visalisas data ialahcars penorajian data denganmengganakan-bagan siaggralik beclvarn urtul
memudahkan dalam pemabaman soate informast [F] Adapun Salah satu-apliliasi-atau peranghat
lunak yang dapat tiendubung berbagal tacam proses pada asualisast data {alah tablemy, Tablean
mempakan sebuah softw are yeng memiliki berbagai macam alat visualisasi seperti grafik, disgram,
pemetasn gengrafis dansebagianys sehingga dapat lebih mudah dipahama [6]

2. METODOLOGI PENELITIAN

Enowladge Discovery 111 Databage mervpakan metode snalise data dalam penelitian
Tahagrare tapabian analizs data dapat dilihat sebagas berdkut

Gambar 1, Tahepat Knowladge Discovert in Database (DI

21 Daita Seleciinn

Tahiap inl mendakup pettiiliban daty vang akarn digunakan dalam proses data miting
disesuaik an denganinformas abau byuan vang hendale dicapai [7]. D ata yang digunakan adalab data
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pasien umum datt BPIS3 Puskesmas Mulyaguna tahue 2023 dengar: 1739 record dan 15 atribut
Tahaparn ird memyelekst 3 atribut utamia. diagnosa penyakil, usis, dan jeniskelamin
2.2 Pre-Processing Cleaning

Pembersiban dats melibatkan operas dasa, sepertipenghapusannoizse dard data [2] Tahapan
i berhasil membersihkan data dard 1778 merdadi 1769 recard; dengan menghapus & data yang
eetndlils nilat noall
23 Data Tranformation

Tahap ketiga adalah transformest dats agar sesua dengan algoritmea, Insalizas data
karakteristik menjads numeric perting dal s B-Means, karens alporitma 1nd mengomalkan jarak
Euclidear vrtok menguliv ¥edelatar ob) ek dengan ceritroid tiap clugter [9] Tarak Euelideat batiya
biga ditutong pada data numenl sehingoas semva data atribot Harve ditransformasstarlebih dabudu,

o Tranformaei disgross CAL

Tabel 1. Trarfortiasi Diagnoga
Diagnioss Trarfortias
Fa (Radang 2 endl) i
D). Alergs 2
Jkizopernis 3
g 2
Hipertenst 3
Grastifts g
Drernvatitis 7
Ahzes 2
Auremmiia p)
i hepalgia 1=
Drispepsia 14
Faringitis 13
Febriz 13
Ge 14
Eaolestrol 3
Mialgia 16
Vertigo 17
Eogam Urat, 15
Buspect TH 19
Seables an

b Tranformasi Usia (A2
Tahel2 Trarformasi eia [L0]

M aia Eelompok Usia Tranformast
1 —14 Tahun Pl Al l
15 sid 19 Femaja F
20 sfd 44 Dlewrasa 3
=45 Latists 4

¢ Tranformiasi Jenis Kelamin (A3
Tahel 3. Tranformasi Jenis K elamin

_ Diagnoss  Tranformasi
Laki-Laki l
Perempuan 2
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24 Data Mining

Pada tahap im, proses data mining dijalankan dengan teknik Clustering dan algoritms K-
Means sretiach baganpenting datd langkab-lanskab dalam proses data timng
Tahapan al poritn e k-teans [11], sebapgad berilkog
al  hlenertukanpamlab cluster
b Pilihetitik posat cluster (oentroid) awal secara random
¢} Hitungjarak data pada gefiapetitik pusat chaster ( centrord)
i Mlengelompelkarn data pada cluster terdekoat
&) Terbiloat centroid bany dengan menghatisis tatacrats data di tiap elugter.
fi Hitung jardl: data ke centroid bani dan kelompokkan kembali dats ke cluster terdekat
gr H etﬂikénji.kﬁ tidals ada peribabanangaota clugter, jikka ada ulargd darilanglah 50
2.5 Inteapretation / Evaluation
Tahap ini dilaladoan pengederhanaan informagi yang dibasillkan dari proses data mining hariis
disajikan dalam format yang mudah dipahami oleh pihak fereait [12]. ' ' '
26 Knowladge

Knowladge meripaian: tabap terakhiy desl metsds Krnowladge Discoverss ur Datdbase
tabiapan wd adalahmerchasiban wformiest vare didapatican dart proses dats mining sebhehamiiva

3. HASIL. DA PEMBAHASAN
Wencakuy 3 proses selanjutaya, yaitu Data Mining, Inferpretation dan Kaowladge
3.1 Data Mining
Padaproses data mining menggunakan algoritina komeans untulk men cetahug eluster
penyakat dengan frelouenst tertihg o ingga terendah
31.1 PerhitunganMManual

Diilakukian gt coba dengarn mengounakan 15 sampel data pasiei yang dianihal secara acal;,
data wang digunabanmerupakan data yang telah ditranformasimergad rnumeitk. Ferlu diingat tahap
i coba dilakukan hanva ootk meebihat proses perhotungsn, bulcan hasil sebenarins

Takeld. Samipel Trata
Diata Thamnngar 417  Usia &) Jenis Kalamin AT

1 i 4 2
z 2 3 z
3 2 4 2
4 4 4 2
5 4 4 2
6 2 1 z
7 4 4 2
21 4 3 2

360 6 4 1

1014 4 4 1

1058 g 3 2

1204 6 3 2

1243 6 3 1

1468 7 1 1

1533 4 1 2

a  Dletentuldoanjumlah ¢ luster
Tertulcdears (uum labi cluster wang ditnginlan, pada tahap wi coba menggunakan d cluter
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b Mlenstulkan certorid awal

M

Tahel 5. Centroid Awal

Cemicid Mo Al 42 A5
Chstr 1 5 4 4 3
Chsgr 2 21 4 3 2
Chier 3 1014 4 4 1
Chser 4 1583 4 1 =
Hitatig jagak

Ienghitung jatak data ke tifik pusat cluster, dilakikan dengan menngonakan timus
enclidean distance Berdasarkan peneliran [13] Ewclidean Distance lebih efelotsf dalam
mengderfifikas pola data dibanding: Martbiatian Distance dan Minkowr skt Distanee:

Rumus Euclidisnce Digtance

Dly)= J(;ﬂr — X ) = Xa)? o = X))
Eet: 1= data 3= jarak

Perhitungan j arak terdekat datal ke titik pusat clister

dil, 1) = (14 + a4 -2 =3

AL D = — B F(d—3)° T (2=2)! =3,16227766017
d(L,3) =l -9 +{4—9" +[2 - ) =3 16227166017
d(ld) =1 —47+(2—1)7 + (2= &)} =434264068T12

Perhiturigan jarak terdskat dats 2 ke titdle pusat cluster’

42, 1) = J2 -4 4 (3 —40 4 (2 — )T = 22ER0ATYTTS
d(2, 2) = @4 a2 —gp=12

diz 3 = 2 =4+ (340 + (2 — 1) = 244940074278
a2, &) = S-S (E-1TF (2 —0)T = 382840712475
Perhitungan jaral; terdelsat data 21 ke titds pugat cluster

(21, 1) =fE iy G_airE-gi=1

dal, 3 = Ja—4r+E -0+ -'=0

421, B = JE -4+ (34T + (2 — 13T = 141421356237

1aLs =G FG- D@D =2

Totimg setriiig dats detigan jarall terdeloat pada centrold sampal selegal sestinl sampel dats

yang diambil

d. Mengelompoblkan data pada cluster terdeleat

Jardk yang paling delrat suatn data terhadap titik centroid setiape cluster dlfan menefibalan

posia dats terzebuat vnbdd miasuk kecoluster terte st Contoburra pada data ke 1 dengan jarak
terdekat berrila = 3 maka pasien tersebut masuk kedalamocluster 1 Berbeds dengan datake-2
yangmemalika arak terdekat berrilat= & maka pasten tersebugt masuk kedalam cluster 2.

Taheld. [teras |
Dats  Jaakchstr]  Joakehstr2  Jwakchstn3  Juakchskrd  Hasichster

1 3 TAB2E7TEG0LT  BA6ZE2TTEE0LY 424254055712 1
2 22560679778 i JA40400T4ATE . TEIRIII 4TS 3
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3 Z ZEEOEIITIS  LIAOETIIIE A A0SSSIZISHES cl
4 D 1 1 3 Cl
5 0 1 >4 3 1
B 30555127546 LE2B42T1247E 3 M1ESTEETT 2 4
7 o 1 1 3 ol
21 1 o 141421 356277 2 2
I 2I0STIIIS  244MRSmITE 2 374165738677 3
1014 1 L4142 35257 o 316227017 c3
1058 91330505 4 4 24 B8 0ER T 4 472155055 (o]
1204 ZIEE0ETYTIS 2 Zdaoneg e 3EIRITI TS 2
243 24494857278 z 2 EETITIS 3 2
1468 4 F0EERERMAM  RMIASTREET  4MHANETIZ  S16ZTies0L7 ca
1533 3lexTmSOlT  aMwDenSmIS 3 O cd

2 Menentukan certroidbar dilabuloan derizen menghiting rata-rats dari sebiap angpota cluster
yarig diambil darl setiap data atribut vang digunakan

@1 =35 %; 2 EE=ra, 4.0

P‘hl - (1+2+:+4mj=3- A1 __E(g%qj: 5

Az = (SR g h1= (B =4

Al Eg+2+:+z+zg _ 3 oA %1?*__1%: i
5 i

Fd=¢352:3, L83

. BY 2

gt E\z+r.+:+|s.+fsj —53 A= +:+4

Ad= (!+!+:1—1+J) =3 A= (11-.;..+1.J - 1
Ag= (PR g A= (”‘;” =14

£ Menghitung dan Mengelompokkan kembali data kedalam cluster berdekal mengpunakan
cetitroid bary
Dilakikan perhitungan kembali jarsk setisp data ke centroid bari dan ménggelompokkan
data yang memilikijarak terdekat ke setiap cluster dengen cara yang sattia dengan tahapan 3

dar 4
TabelT Tterasi 2
Digta.  Tamk chister] Jakchisterd  Japskchisterd  Jaakchsterd  Hasilohster,
1 2 432208655699 280151556170 AANEIERTTS 1
z o LAT4213%57  2,59250240857 325264597505 2
3 1 3358571112475 LETRZRICEEIT  RSET00YITOL 1
4 1 L5Me0IsMe  L3e01705087 30200148 ol
5 1 LEME0I5748  L3eoirososy  30EZ20700148 cl
& IIERTEEI? 30TE9807IEEd 3SS10196E2S  ZS4RSIITSAD 4
7 1 L5Ma015M2  LEe01TOS057  HOS2700l4% 1
a LA1421356237 O80T LAISSSESIE0S 21432035 c2
/O IlEmTENT 1745642491965 1 33186297903 03
104 laldaisssry 1 7s4mamrin 1 32700148 3
1058  SOOMI951359 4409S0108%2 3471109915 40620192032 2
124 Flex7ieall] 0E2dar1zsi2 15 25495097 563 c2
135 331247908 LISISWNEeS L4317ERI063S  2548S0eT5eD £2
l452  SO0M0I051350 ZA071S3M0S 3198965 2A40R0975ER 4
1535 318076017 246SS0110  209R44R0RR  OTI7I0STEID 4

g Ferhuturngsn dibiestidboan karena i dak ada perabahan pads anggota cluster
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312 OrmangeData Minming

Cirange adalah tools berbass Python vang dapasr digumakan untuk melalodan proses data
tdtunig [14] Proses itn menggunakan record data sebanyak 1769 pasten dengan 3 atribog yaity
diagnoga, usia danjends kelamin yang suadah dilakukan proses ranformast tieergadt data faamerl

a  ProsesClrange Data Muung dan Wenentiubkarn Cluster terbaik

Clustering: data pasten pada orange data mousang dengan berbagai pamlabe cluster yaitu
45,67, dan 8.

]
1 I

'.rjg:'_l.
g
i

T i)

1
R U

Gambard Orange Datalpang

Settap hagl cluster ekandilakakan proses DBT urtuk meelihatk vatitasyumlah cluster terbaik
Proses DEI diakukan mienggariak atrsoftirar s tambabian fratu google collah

Tahel8 Devrize BouldineInds:

Tumlaheluster D evise Bouldin Indey

F] (209402556
5 T 240090412
é [ 789570250
7 0817770435

Fada devize boulding index nielibat nilai tererndab sebagal rilai terbaile [L5]. Darl perhitngan
nflai DB dikiasilioan jumlabichisfer optimal sebargrak 6 derngan nitel 0783620250

b Hasl chaster

& eluster mrerupakan jumlalvcluster tetbalk, hadl dan clusterngteisebiut adalatl clugter 1
memilike 161 fem cluster Z-memaliky 446 ttem, cluster 3 memaliles 154 dem, cluster 4
memiliks 457 iem, cluster 5 memilikl 287 ttem, dancluster: 6 memiliks 264 tem

3.2 Interpretation

Fada tahapan i lalah msnampilkan hasil clustering ke bentuk wisualisas dats, menggunskan
software tablean delistop, Untuk dapal menampilkan informasi yang mudah dipahami pengguna
1 Visualizasi Frekuensi Pasien Tertingg

Cluster 4 metupalan frekuensi pasientertinggl memiliki 457 pasien herusia lansia dengan
jenis kelamin peretpuian

Gambar 3. Visualisasi Frekuensi P asten Terinogl

2. Visuaslisasi Frekuensi Pasien Tinggl
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Clustsr 2 merupakan frekusnst pasien tinggl memiliki 446 pasisn berusia dewass dengan
jerds kalaminpere mpuan

Gambard, Visualizasi Frekuensi Pasen Tinggi
3. Fisughizasi Frekuens Pasien Cukup Tings
Cluster 5 merupakan frekuensi pasien ouliup tinggi memiliki 287 pasien berusia dewada
denigarjenis kelamin laki laki

& - '1-_| . '

Gambar 8, isulisasi Frekuen Pasien Culp Titlggi
4 Wisualieasi frekuens Pasien Menengah

Cluster & merupakan frekuensi pasien mene gqh memilitd 264 pasien berusis lansts d&ﬂgaaﬂ
jends kalamin laki-laki

- - il ] .ﬂ I [ -

Gambar 6, V isualisasi F relousnisi Pasien Menengah

4. Wisualisas Frekuens Pasien Rendah

Cluster | merupakan frekusnst pasien tenidah memiliks 161 pasien berusia anale amk dan
remaja denigan jenis kelamin perempuan

Gambar 7. Visualizas Frekuens Fasien Rendah
8. Visualisasi Frekuensi Pasien Terendah

Cluster 3 merupakan penyakit denganfrekuens pasien lerendah memiliki 154 pasien berusia
atmak-anak danremiga dengan jenis kelamin laks-laki
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Gamhbar B,V imualicasi Frekuensi Pasien Terendah

33 Enowladge

B erdasarkan pens littan yang telah diselesatkar; didapatican sehuahpola dan knowladge barn
dari proses data mining yang menggnnakan algoritm s k-means dalam pengsl ompokkan data pasien
puskesmas mulraguna paids tabim EWE perelitian tni menghasilkan 6 cluster ity pasisn dengan
frekuensi penderita PEI‘L}.T&}I_.;Lf. teri,mggt, t,mggg cukup tinssl menegah rendah danterendah

1. Karakteristik sstiap cluster

Tahel 9. Kaxakteristik & et:i.a.p Custe:

Frekuens Cluster Dl;ﬁigﬁﬁgfmk Haa K‘ﬁﬁi a
Tertitigsl Cluster 4 Hipertensl G astitis, Tepa, Latizia P erenipnian
_ : Dermatitia Ba :
Tinggl Clugter 2 Gagtitis Ispa, Dermatitis Dewass IF etempnat
O Alergs Ra
Cukup Tinggi Cluster 5 Skizopertds [apa Febrig Dewraza Ladei- ki
_ Cragtitis, Ba
Menengah  Cluster 6 I'spa, Febtis O astitis T Lansia Lakl-Laky
&lergi Diersatitis

Rendah Chagter 1 Ispa, Febris Gastitis D Al Ansledari Restaja  FPeretupian
Alergl Diermatitis _
Tetendah iz uster 3 Tspa Febris, D Aleral, &nak-smak danBemars Laki-Lakt
Fastitis, Dermatitis

2. Dhagnosa penyakit terbanyak keseluruhan

Tabel 10. Diagnosa Perrrakit Pagsien Terhariyal Feseluraban

Diagnoss  Frekuensi
Iapa 336
Gastitis 253
Hipertens 174
Diermatiss 151
" Ra 137
EESIMFULAN

Penslittan ird berbasil mengelompokkan data petrakit pasien di Puskesihas MWulvagma
meenjadi & cluster yatu cluster dengan frekusns pasien tertings. tigsh ook Hngel menengah,
rendaby dan terendah desngan mengoanakan algordma K-Means Enam cluster tersabut mendapat
skor Dease BouldinIndex terbak dengannilai 0722639259,

Cluster de ngean frekuenist pasgien terting o menandaboat balvra ke lompol 1o e maliks pumlaby
pasien terhesar dengan karakterrstik tertentu: berdasarkan diagnoss usia; dan jems kelamin
Sebalikerra, cluster denigan frekuenal pasten rendah mennyukkan Kelompok derigan jumlah pasien
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paling sedikit Pengelompokan ind dapal diguemban sebiagal daswr ontuk perencatisan dan
pengambila Keputusatyatgz lebib tepat tetkail penangarian kese hatar i Puskeqnas Mulydgana

aelaln ity penelitian i juga mencakug visualisas hasil clustering wduk seethpermudal
pemahattian pihak Puskesihas dalatm membaca data cluster Vissalisas ud dilakukan dengan
menggunakan diagram yang menya)ikan iformas tendang distribust pasien dalam setiap cluster
detigar cara yang i elas dan mudab dipabarmi,

D engan memmahamy distribust pasten dalam sefiap cluster, Puskesmas dapat letih efektif
dalati mengalokasikan sumber days medis, meldiukan pencegshan perrraert,  dar et ativany
p eram kesehatan yaiig lehitisesinl derigan kebiutuhan populasi pasier yvang: dilayand
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