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ABSTRAK

Hasil penelitian ini menganalisis perbandingan antara algoritma klasifikasi Naive
Bayes dan Support Vector Machine (SVM) dalam mengklasifikasikan data
konsumsi obat menurut resep dokter. Melalui analisis hasil penelitian, didapat
beberapa kesimpulan penting. Pertama, model Naive Bayes menunjukkan akurasi
yang lebih tinggi dibandingkan dengan model SVM dalam klasifikasi data dengan
dua kelas. Kedua, model SVM menunjukkan akurasi yang lebih unggul
dibandingkan Naive Bayes ketika menghadapi klasifikasi dengan lebih dari dua
kelas. Ketiga, hubungan antara akurasi dan visualisasi scatterplot dapat digunakan
untuk menjelaskan tingkat keakuratan data yang diberikan. Dengan demikian,
pemilihan'model klasifikasi harus disesuaikan dengan jumlah kelas dalam masalah
yang dihadapi. Apabila data yang diberikan tidak akurat, baik Model Naive Bayes
maupun SVM akan menghasilkan akurasi yang.rendah, di bawah 50%. Namun,
untuk data yang akurat, keduanya mampu menghasilkan akurasi yang tinggi, di atas
90%. Dengan demikian, penelitian ini memberikan wawasan penting dalam
pemilihan model klasifikasi yang sesual dengan kondisi masalah yang dihadapi.

Kata Kunci : Analisis, Klasifikasi, Algoritma Naive Bayes, Support Vector
Machine , Obat.



ABSTRACT

The results of this study analyze the comparison between the Naive Bayes classification
algorithm and Support Vector Machine (SVM) in classifying drug consumption data
according to-doctor's prescriptions. Through analysis of research results, several
important conclusions were obtained. First, the Naive Bayes model shows higher
accuracy compared to the SVM model in classifying data with two classes. Second, the
SVM model shows superior accuracy compared to Naive Bayes when facing
classification with more than two classes. Third, the relationship between accuracy and
scatterplot visualization can be used to explain the level of accuracy of the data provided.
Thus, the selection of the classification model must be adjusted to the number of classes
in the problem at hand. If the data provided is inaccurate, both the Naive Bayes Model
and SVM will produce low accuracy, below 50%. However, for accurate data, both are
capable of producing high accuracy, above 90%. Thus, this research provides important
insights in selecting.a classification model that 1s appropriate to the problem conditions
faced.

Keywords: Analysis, Classification, Naive Bayes Algorithm, Support Vector Machine,
Medicine.
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