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ABSTRAK

Stasiun Meteorologi Sultan Mahmud Badaruddin (SMB) 11 Palembang merupakan salah satu
unit pelaksana teknis (UPT) Badan Meteorologi Klimatologi dan Geofisika (BMKG) yang berperan
dalam diseminasi informasi cuaca aktual khususnya di bandara SMB 1l Palembang. Terdapat banyak
parameter cuaca yang diamati salah satunya adalah kecepatan angin. Kecepatan angin merupakan
salah satu parameter yang digunakan pihak bandara baik itu pilot maupun air traffic controller (ATC)
dalam proses takeoff maupun landing pesawat. dalam penelitian ini fokus penulis adalah melakukan
Analisa dan evaluasi tiga metode deep learning menggunakan arsitektur LSTM (Long Short Term
Memory), GRU (Gated Recurrent Unit) dan BiLSTM (Bi Directional Long Short Term Memory).
Penggunaan data deret waktu berupa tekanan udara, curah hujan, kelembapan dan suhu digunakan
sebagai prediktor. Data yang digunakan berasal dari perangkat AWOS (Automatic Weather
Observation System). Setelah dilakukan pengolahan data menggunakan metode deep leaning dengan
tiga arsitektur diatas, maka akan dilakukan analisa diantara tiga arsitektur ini untuk melihat model
arsitektur mana yang paling akurat berdasarkan tingkat loss error paling rendah dalam melakukan
prakiraan kecepatan angin di bandara SMB Il Palembang.

Kata kunci : prakiraan, angin, GRU, LSTM, BILSTM



ABSTRACT

The Sultan Mahmud Badaruddin (SMB) Il Palembang Meteorological Station is one of the
technical implementing units (UPT) of the Meteorology, Climatology, and Geophysics Agency
(BMKG) responsible for disseminating real-time weather information, particularly at SMB I
Palembang airport. Numerous weather parameters are observed, one of which is wind speed. Wind
speed is one of the parameters used by airport personnel, including pilots and air traffic controllers
(ATC), during aircraft takeoff and landing. In this study, the author focuses on analyzing and
evaluating three deep learning methods using LSTM (Long Short Term Memory), GRU (Gated
Recurrent Unit), and BiLSTM (Bi-Directional Long Short Term Memory) architectures. Time series
data, including air pressure, rainfall, humidity, and temperature, are used as predictors. The data
is sourced from the Automatic Weather Observation System (AWQOS). After processing the data using
deep learning methods with the three architectures mentioned, an analysis will be conducted to
determine which architecture - model is the most accurate, based on the lowest error loss in
predicting wind speed at SMB Il Palembang airport.

Keywords: Forecast, wind, GRU, LSTM, BiLSTM
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