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ABSTRAK

Pengenalan pola aksara merupakan salah satu tantangan dalam pengolahan citra digital.
Penelitian ini membahas klasifikasi aksara Ulu Banyuasin menggunakan kombinasi
Convolutional Neural Network (CNN) dan Support Vector Machine (SVM). CNN dengan
arsitektur V'GG16, digunakan sebagai metode ekstraksi fitur, sedangkan proses klasifikasi
dilakukan menggunakan dua pendekatan, yaitu Multi-Layer Perceptron (MLP) dan SVM.
Dataset yang digunakan terdiri atas berbagai jenis aksara Ulu Banyuasin yang telah melalui
tahap preprocessing untuk meningkatkan kualitas input data. Hasil penelitian menunjukkan
bahwa model VGG16 yang dikombinasikan dengan SVM mencapai akurasi sebesar 99%,
lebih tinggi dibandingkan dengan kombinasi V'GGI6 dan MLP yang hanya memperoleh
akurasi 93%. Performa superior dari V'GG16-SVM mengindikasikan bahwa penggunaan
SVM sebagai classifier setelah ekstraksi fitur dengan CNN dapat meningkatkan akurasi
secara signifikan. Meskipun demikian, kemungkinan overfitting tetap perlu diperhatikan,
terutama dalam penggunaan model yang kompleks. Oleh karena itu, beberapa strategi
seperti augmentasi data, tuning hyperparameter, dan regularisasi dapat diterapkan untuk
meningkatkan generalisasi model. Dengan hasil ini, metode VGG16-SVM terbukti lebih
efektif dalam mengenali pola aksara Ulu Banyuasin secara otomatis. Penerapan kombinasi
metode ini dapat diperluas ke berbagai sistem pengenalan karakter lainnya guna
meningkatkan akurasi dan efisiensi dalam klasifikasi aksara berbasis citra digital.

Kata kunci: Pengenalan pola, Aksara Ulu Banyuasin, VGG16, SVM, MLP
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ABSTRACT

Character pattern recognition remains a significant challenge in digital image
processing. This study investigates the classification of Ulu Banyuasin script using
a combination of Convolutional Neural Networks (CNN) and Support Vector
Machines (SVM). Specifically, the VGGI6 architecture is employed for feature
extraction, while classification is performed using two approaches: Multi-Layer
Perceptron (MLP) and SVM. The dataset consists of various Ulu Banyuasin script
samples that have undergone preprocessing to enhance input data quality. The
experimental results demonstrate that the VGGI6 model combined with SVM
achieves an accuracy of 99%, outperforming the VGG16-MLP combination, which
attains only 93%. The superior performance of the VGGI16-SVM model suggests
that employing SVM as a classifier after feature extraction with CNN significantly
enhances classification accuracy. However, the risk of overfitting remains a
concern, particularly when utilizing complex models. To address this issue,
strategies such as data augmentation, hyperparameter tuning, and regularization
can be applied to improve model generalization. These findings establish the
VGG16-SVM approach as a more effective method for automatically recognizing
Ulu Banyuasin script patterns. Furthermore, this approach can be extended to
other character recognition systems to enhance both accuracy and efficiency in
digital image-based script classification.

Keywords: Pattern recognition, Ulu Banyuasin Script, VGG16, SVM, MLP
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