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ABSTRAK

Cryptocurrency merupakan aset digital dengan volatilitas harga yang tinggi,
sehingga memerlukan pendekatan prediksi yang akurat dan adaptif. Penelitian ini
bertujuan untuk mengimplementasikan model Long Short-Term Memory (LSTM)
dalam memprediksi harga dua cryptocurrency utama, yaitu Bitcoin (BTC) dan
Ethereum (ETH), menggunakan data historis harian yang diperoleh dari dua sumber
berbeda, yaitu Yahoo Finance dan Binance. Data dari kedua sumber digabungkan
secara vertikal untuk memperkaya informasi dan meningkatkan performa model.
Tahapan penelitian meliputi preprocessing data, normalisasi, pembentukan sekuens
input berdimensi 24, pelatihan model dengan tiga rasio pembagian data (70:30,
80:20, dan 90:10), serta evaluasi menggunakan metrik Root Mean Squared Error
(RMSE). Hasil menunjukkan bahwa model LSTM mampu menghasilkan prediksi
dengan akurasi tinggi, dengan nilai RMSE terbaik sebesar 0.0137 pada dataset
gabungan BTC dengan rasio 90:10. Selain pemodelan, penelitian ini juga
menghasilkan aplikasi prediksi berbasis web menggunakan Streamlit yang
memungkinkan prediksi harga kripto secara interaktif, real-time, dan dilengkapi
fitur konversi USD ke IDR serta ekspor hasil ke format CSV. Temuan ini
menunjukkan bahwa kombinasi model LSTM dan data multi-sumber dapat menjadi

pendekatan efektif untuk prediksi harga aset kripto berbasis deep learning.

Kata kunci: Cryptocurrency, Bitcoin, Ethereum, Prediksi Harga, LSTM, RMSE,

Streamlit



ABSTRACT

Cryptocurrencies are digital assets with high price volatility, requiring
accurate and adaptive forecasting approaches. This study aims to implement the
Long Short-Term Memory (LSTM) model to predict the closing prices of two major
cryptocurrencies—Bitcoin (BTC) and Ethereum (ETH)—using historical daily data
obtained from two different sources: Yahoo Finance and Binance. The datasets
from both sources were vertically combined to enrich information and enhance
model performance. The research stages include data preprocessing,
normalization, formation of 24-step input sequences, model training using three
data split ratios (70:30, 80:20, and 90:10), and evaluation using the Root Mean
Squared Error (RMSE) metric. Results show that the LSTM model yields high
prediction accuracy, with the best RMSE of 0.0137 achieved on the combined BTC
dataset with a 90:10 split. In addition to modeling, this study also developed a web-
based prediction application using Streamlit, enabling interactive and real-time
cryptocurrency price forecasting, with features such as USD to IDR conversion and
CSV export. These findings demonstrate that the combination of LSTM and multi-
source data is an effective deep learning-based approach for cryptocurrency price

prediction.

Keywords: Cryptocurrency, Bitcoin, Ethereum, Price Prediction, LSTM, RMSE,

Streamlit
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