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ABSTRAK

Ambiguitas Nama Penulis atau Author Name Disambiguation (AND)
merupakan tantangan fundamental yang memengaruhi integritas dan kualitas data
dalam ekosistem perpustakaan digital. Pendekatan pencocokan berpasangan
(pairwise matching) digunakan dalam menyelesaikan masalah tersebut, tetapi
muncul kendala signifikan berupa ketidakseimbangan data (imbalanced data) yang
ekstrem, di mana jumlah pasangan penulis berbeda (kelas mayoritas) sangat
mendominasi pasangan penulis sama (kelas minoritas). Kondisi ini mengakibatkan
model klasifikasi menjadi bias dan gagal mengidentifikasi penulis yang sebenarnya.
Penelitian ini  bertujuan = mengembangkan solusi untuk mengatasi
ketidakseimbangan data tersebut menggunakan algoritma Variational Autoencoder
(VAE) sebagai teknik generative oversampling, serta mengintegrasikannya dengan
Deep Neural Network (DNN) untuk proses klasifikasi. Metodologi penelitian
memanfaatkan dataset DBLP yang melalui tahap pra-pemrosesan serta ekstraksi
fitur kesamaan leksikal dan jarak temporal. Tiga skenario pengujian dirancang
untuk membandingkan kinerja model: baseline (tanpa penanganan), metode VAE,
dan metode SMOTE sebagai pembanding . Hasil eksperimen menunjukkan bahwa
model baseline mengalami kegagalan total dalam mendeteksi kelas minoritas
dengan nilai F/-Score 0.00. Sebaliknya, penerapan algoritma VAE terbukti paling
efektif dengan mencapai F/-Score agregat sebesar 0.9997, sedikit lebih unggul
dibandingkan metode SMOTE yang mencapai 0.9992. Penelitian ini
menyimpulkan bahwa integrasi VAE dan DNN mampu menghasilkan data sintetis
berkualitas tinggi yang menyeimbangkan distribusi kelas, sehingga secara
signifikan meningkatkan akurasi dan sensitivitas sistem dalam menyelesaikan
masalah disambiguasi nama penulis.

Kata Kunci: Ambiguitas Nama Penulis, Imbalanced Data, Variational

Autoencoder, Deep Neural Network, Oversampling.
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ABSTRACT

Author Name Disambiguation (AND) is a fundamental challenge affecting
data integrity and quality within digital library ecosystems. In addressing this issue
using a pairwise matching approach, a significant obstacle arises in the form of
extreme data imbalance, where the number of different author pairs (majority class)
vastly dominates the same author pairs (minority class). This condition causes
classification models to become biased and fail to identify the actual authors. This
study aims to develop a solution to overcome this data imbalance using the
Variational Autoencoder (VAE) algorithm as a generative oversampling technique,
integrating it with a Deep Neural Network (DNN) for the classification process.
The research methodology utilizes the DBLP -dataset, which undergoes pre-
processing and feature extraction for lexical similarity and temporal distance. Three
testing scenarios are designed to compare model performance: baseline (without
data handling), the VAE method, and the SMOTE method as a benchmark.
Experimental results indicate that the baseline model completely failed to detect the
minority class with an F1-Score of 0.00. Conversely, the application of the VAE
algorithm proved to be the most effective, achieving an aggregate F1-Score of
0.9997, slightly outperforming the SMOTE method which reached 0.9992. This
study concludes that the integration of VAE and DNN successfully generates high-
quality synthetic data that balances class distribution, thereby significantly
improving the accuracy and sensitivity of the system in resolving author name
disambiguation problems.

Kata Kunci: Author Name Disambiguation, Imbalanced Data, Variational

Autoencoder, Deep Neural Network, Oversampling.
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