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ABSTRAK

Membedakan teks Objektif dan Subyektif dalam pemrosesan bahasa alami
menimbulkan tantangan yang signifikan, terutama mengingat sifat bahasa dan
sentimen manusia yang berbeda-beda dalam penerapan pendeteksian fakta dan
berita palsu. Laporan akhir ini berupaya mengevaluasi dan membandingkan
kemanjuran berbagai pendekatan pembelajaran mesin dalam klasifikasi teks,
khususnya berfokus pada mengidentifikasi konten Objektif versus Subjektif. Kami
menggunakan tiga metode berbeda: jaringan Long Short-Term Memory (LSTM),
TextBlob, dan pendekatan gabungan menggunakan TextBlob dan VADER. Setiap
metode dinilai berdasarkan presisi, perolehan, skor F1, dan akurasi keseluruhan
yang diperoleh dari confusion matrix dan laporan klasifikasi. Studi ini
memperkenalkan kombinasi baru alat analisis sentimen TextBlob dan VADER
untuk meningkatkan akurasi klasifikasi. Pendekatan ini memanfaatkan pemrosesan
bahasa TextBlob yang bernuansa untuk subjektivitas dan polaritas serta sensitivitas
VADER terhadap isyarat sentimen kontekstual. Kombinasi pendekatan TextBlob
dan VADER secara signifikan mengungguli metode lainnya, mencapai skor presisi,
perolehan, dan F1 tertinggi di kelas Objektif dan Subjektif, dengan akurasi
keseluruhan sebesar 94%. Hal ini menunjukkan peningkatan substansial dalam
mengklasifikasikan data tekstual yang berbeda dengan benar. Integrasi beberapa
alat analisis sentimen, seperti yang ditunjukkan oleh kombinasi TextBlob dan
VADER, memberikan solusi kuat terhadap tantangan klasifikasi teks. Kinerja
metode ini yang unggul menunjukkan bahwa memanfaatkan analisis linguistik
pelengkap dapat secara signifikan meningkatkan efektivitas sistem klasifikasi
dalam beragam aplikasi. Penelitian di masa depan harus mengeksplorasi integrasi
lebih lanjut dari alat linguistik dan perluasan ke dalam kumpulan data yang lebih
kompleks untuk memvalidasi dan memperluas temuan ini.

Kata Kunci Deteksi berita palsu; LTSM, TextBlob, VADER; Objektif; Subyektif;
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ABSTRACT

Distinguishing between Objective and Subjective texts in natural language
processing poses significant challenges, especially given the nuanced nature of
human language and sentiment in the application of detection of fact and fake news.
This paper seeks to evaluate and compare the efficacy of different machine-learning
approaches in text classification, specifically focusing on identifying Objective
versus Subjective content. We employed three distinct methods: Long Short-Term
Memory (LSTM) networks, TextBlob, and a combined approach using TextBlob and
VADER. Each method was assessed based on its precision, recall, Fl-score, and
overall accuracy derived from confusion matrices and classification reports. The
study introduced a novel combination of TextBlob and VADER sentiment analysis
tools to enhance classification accuracy. This approach leverages TextBlob's
nuanced processing of language for subjectivity and polarity alongside VADER's
sensitivity to contextual sentiment cues. The combined TextBlob and VADER
approach significantly outperformed the other methods, achieving the highest
precision, recall, and F1 scores across both Objective and Subjective classes, with
an overall accuracy of 94%. This indicates a substantial improvement in correctly
classifying nuanced textual data. The integration of multiple sentiment analysis
tools, as demonstrated by the TextBlob and VADER combination, provides a robust
solution to the challenges of text classification. This method's superior performance
suggests that leveraging complementary linguistic analyses can significantly
enhance the effectiveness of classification systems in diverse applications. Future
work should explore further integration of linguistic tools and expansion into more
complex datasets to validate and extend these findings.

Keywords: Fake news detection; LTSM, TextBlob, VADER; Objective;

Subjective;
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